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Для обработки больших объёмов данных применяются разнообразные алгоритмы от-
бора значимых факторов (признаков). Они позволяют выявить набор признаков, оказы-
вающих существенное влияние на исследуемую величину. Важным показателем качества
таких алгоритмов является устойчивость. Она показывает, насколько меняется результат
работы алгоритма при небольшом изменении искомых данных. Для измерения устойчи-
вости алгоритма используются различные функции Φ (меры устойчивости). Нашей целью
является исследование свойств мер устойчивости.

В настоящее время для анализа устойчивости применяются меры схожести, основанные
на попарном сравнении результатов работы алгоритма, и меры, связанные с частотными
характеристиками признаков [3]. Пусть в стохастической модели изучаемая величина за-
висит от признаков 𝑋1, . . . , 𝑋𝑛. В результате работы алгоритма на 𝑘-ом наборе данных
выбирается подмножество 𝑠𝑘 ⊂ (1, . . . , 𝑛), описывающее индексы значимых факторов.
Нами рассматривается новый вариант меры схожести, основанный на сравнении троек
результатов работы алгоритма:

Φ3

(︀
𝑍
)︀

=
1

𝑀(𝑀 − 1)(𝑀 − 2)

𝑀∑︁
𝑖=1

𝑀∑︁
𝑗=1

𝑗 ̸=𝑖

𝑀∑︁
𝑙=1
𝑙 ̸=𝑖

𝑙 ̸=𝑗
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где 𝑍 = {𝑠𝑘}𝑀𝑘=1 – набор результатов работы алгоритма, 𝜙3(𝑠𝑖, 𝑠𝑗, 𝑠𝑘) – мера схожести
каждой конкретной тройки из набора 𝑍.

Меры устойчивости, вовлекающие попарные сравнения, обычно удовлетворяют некото-
рым важным свойствам. К ним относятся полная определённость, симметричность, огра-
ниченность, монотонность и поправка на случайность [1]. В нашей работе получены ана-
логи упомянутых свойств для меры Φ3, а также построены примеры 𝜙3, опирающиеся на
известные меры [2, 4].
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