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Одной из популярных на сегодняшний день архитектур ней-
ронных сетей в задачах компьютерного зрения являются визуаль-
ные трансформеры [1]. Существуют работы, посвященные созданию
генеративно-состязательных сетей с помощью такой архитектуры,
например, [2]. Сильным местом данной архитектуры является воз-
можность видеть зависимость между удаленными пикселями изоб-
ражения.

Одним из ключевых слабых мест трансформеров является их вы-
сокая требовательность к ресурсам. Например, авторы [2] использо-
вали для своих исследований 16 GPU.

Другая популярная архитектура генеративно-состязательных се-
тей основана на свертках, например, [3]. Данные элементы не позво-
ляют видеть зависимости между удаленными пикселями, но занима-
ют меньше места в памяти и требуют меньше времени для обучения.

Схема сети-генератора с предлагаемой архитектурой.

Была проведена попытка совместить 2 данных подхода. Предла-
гается для первых слоев генератора и последних дискриминатора
использовать трансформеры, а для более крупных слоев - свертки.
В случае данной работы слои до размерности 16 × 16 сети реализо-
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ваны с помощью трансформеров, а переход от 16 × 16 к 32 × 32 и
наоборот - с помощью сверточных слоев.

После обучения сетей с 3 упомянутыми архитектурами для
изображений одинаковой размерности 32 × 32 из одного набо-
ра данных (предподготовленные изображения собак из stanford
dogs dataset) и с одинаковой размерностью входного вектора рав-
ной 256 были получены следующие результаты в плане каче-
ства изображений (FID) и потребляемых вычислительных ресурсов:
Архитектура Размер генератора Время обучения, ч FID

DCGAN 58,1 мб около 16 135.17
TRANSGAN 32,1 мб около 54 98.64
смешанная 28,8 мб около 24 123.02
Как видно, смешанная архитектура является сопоставимой с

трансформерами с точки зрения занимаемой памяти и компромисс-
ной с точки зрения времени обучения сети. Это важно в случае обу-
чения сети, созданной для задач генерации изображений большой
размерности или при наличиии ограниченных вычислительных ре-
сурсов.
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